PRACE NAUKOWE

Uniwersytetu Ekonomicznego we Wroctawiu

RESEARCH PAPERS 278

of Wroctaw University of Economics

Taksonomia 20

Klasyfikacja i analiza danych
— teoria | zastosowania

Redaktorzy naukowi

Krzysztof Jajuga
Marek Walesiak

UE Wydawnictwo Uniwersytetu Ekonomicznego we Wroctawiu
Wroctaw 2013



Redaktor Wydawnictwa: Aleksandra Sliwka
Redaktor techniczny: Barbara Lopusiewicz
Korektor: Barbara Cibis

Lamanie: Matgorzata Czuprynska

Projekt oktadki: Beata Degbska

Publikacja jest dostgpna w Internecie na stronach:

www.ibuk.pl, www.ebscohost.com,

The Central and Eastern European Online Library www.ceeol.com,

a takze w adnotowanej bibliografii zagadnien ekonomicznych BazEkon
http://kangur.uek krakow.pl/bazy ae/bazekon/nowy/index.php

Informacje o naborze artykutéw i zasadach recenzowania znajduja si¢
na stronie internetowej Wydawnictwa
www.wydawnictwo.ue.wroc.pl

Tytut dofinansowany ze $rodkéw Narodowego Banku Polskiego
oraz ze srodkoéw Sekeji Klasyfikacji i Analizy danych PTS

Kopiowanie i powielanie w jakiejkolwiek formie
wymaga pisemnej zgody Wydawcy

© Copyright by Uniwersytet Ekonomiczny we Wroctawiu
Wroctaw 2013

ISSN 1899-3192 (Prace Naukowe Uniwersytetu Ekonomicznego we Wroctawiu)
ISSN 1505-9332 (Taksonomia)

Wersja pierwotna: publikacja drukowana

Druk: Drukarnia TOTEM



Spis tresci

Joézef Pociecha: Wskazniki finansowe a klasyfikacyjne modele predykcji
UPAAYOSCT FITTN .
Eugeniusz Gatnar: Analiza miar adekwatnos$ci rezerw walutowych .............
Marek Walesiak: Zagadnienie doboru liczby klas w klasyfikacji spektralnej
Joanicjusz Nazarko, Joanna Ejdys, Anna Kononiuk, Anna M. Olszew-
ska: Analiza strukturalna jako metoda klasyfikacji danych w badaniach
TOTESIGNE ..ttt e
Andrzej Bak: Metody porzadkowania liniowego w polskiej taksonomii — pa-
KICt DL LOT @ ittt ettt et ettt e e e aeeeeaae e
Aleksandra Luczak, Feliks Wysocki: Zastosowanie mediany przestrzennej
Webera i metody TOPSIS w ujeciu pozycyjnym do konstrukeji syntetycz-
nego miernika POZIOMU ZYCIA.......ievvieriieriieeieeeiieesiieeseveesreesreeeveeeaeeenes
Ewa Roszkowska: Zastosowanie rozmytej metody TOPSIS do oceny ofert
NEZOCIACYJIYCR .eiiiiiiiiiiiieitee ettt as
Jacek Batdég: Analiza wrazliwosci metody ELECTRE III na obserwacje nie-
typowe 1 zmiang warto$Ci ProgOWYCh ......cccoevveriieriiniieiereee e
Jerzy Korzeniewski: Modyfikacja metody HINoV selekcji zmiennych
W analizie SKUPICN ....ccviiiiiieiiieii ettt sbe e e vee e
Malgorzata Markowska, Danuta Strahl: Wykorzystanie referencyjnego
systemu granicznego do klasyfikacji europejskiej przestrzeni regionalnej
ze wzgledu na filar inteligentnego rozwoju — kreatywne regiony ..............
Elzbieta Sobczak: Inteligentne struktury pracujacych a efekty strukturalne
zmian zatrudnienia w panstwach Unii Europejskiej........ccovevvevveriienneannen.
Elzbieta Golata, Grazyna Dehnel: Rozbieznosci szacunkow NSP 2011

Iwona Forys: Wykorzystanie analizy historii zdarzen do badania powtdrnych
sprzedazy na lokalnym rynku mieszkaniowym .......c..c.cccccevveneerienenenene.
Hanna Dudek, Joanna Landmesser: Wptyw relatywnej deprywacji na su-
biektywne postrzeganie doChOdOW...........cccvevvveviieriieniieniereee e
Grazyna Laska: Syntaksonomia numeryczna w klasyfikacji, identyfikacji
i analizie przemian zbiorowisk ro$linnych ............ccoccooiiiiiiiiiiiiiiiis
Magdalena Osinska, Marcin Faldzinski, Tomasz Zdanowicz: Analiza
zalezno$ci migdzy procesami fundamentalnymi a rynkiem kapitatowym
W CRINACKH ..o

15
23
33
44

54

63

74

85

93

101

111

120

131

142

151



6 Spis tresci

Andrzej Bak, Tomasz Bartlomowicz: Mikroekonometryczne modele wie-
lomianowe i ich zastosowanie w analizie preferencji z wykorzystaniem
Programul R ..ot

Andrzej Dudek, Bartosz Kwasniewski: Przetwarzanie rownolegle algoryt-
moéw analizy skupien w technologii CUDA ........ccooviieviieviieiieeeeeeen

Michal Trzesiok: Wycena rynkowej warto$ci nieruchomosci z wykorzysta-
niem wybranych metod wielowymiarowej analizy statystycznej .............

Joanna Trzesiok: Wybrane symulacyjne techniki porownywania nieparame-
trycznych metod TEZIESTiu .. euereireieieierieeiieieeie ettt

Artur Mikulec: Kryterium Mojeny 1 Wisharta w analizie skupien — przypa-
dek skupien o réznych macierzach kowariancji..........ccoeevveeviecieevieeieanenns

Artur Zaborski: Analiza unfolding z wykorzystaniem modelu grawitacji ....

Justyna Wilk: Identyfikacja obszarow problemowych i wzrostowych w wo-
jewodztwie dolnoslaskim w zakresie kapitatu ludzkiego ...........cccceeueeneee.

Karolina Bartos: Analiza ryzyka odejscia studenta z uczelni po uzyskaniu
dyplomu licencjata — zastosowanie sieci MLP .........c.ccccoeoveeiiiiiniieiirenn,

Ewa Genge: Segmentacja uczestnikow Industriady z wykorzystaniem anali-
ZY KIS UKTYEYCI oooveiiiiiieieee et

Izabela Kurzawa: Wielomianowy model logitowy jako narzedzie identyfika-
cji czynnikow wplywajacych na sytuacje mieszkaniowa polskich gospo-
darstw dOMOWYCH ...ccuiiiiiiiiiiiiic e

Marek Lubicz, Maciej Zi¢ba, Konrad Pawelczyk, Adam Rzechonek,
Jerzy Kolodziej: Modele eksploracji danych niezbilansowanych — proce-
dury klasyfikacji dla zadania analizy ryzyka operacyjnego...........ccccueeu...

Aleksandra Luczak: Zastosowanie rozmytej hierarchicznej analizy w two-
rzeniu strategii rozwoju jednostek administracyjnych ........cccoeecvevvenieenen.

Marcin Pelka: Rozmyta klasyfikacja spektralna c-$rednich dla danych sym-
bolicznych interwaloWych .........ccceovierieniiiricieeeeeeee e

Malgorzata Machowska-Szewczyk: Klasyfikacja obiektéw reprezentowa-
nych przez réznego rodzaju cechy symboliczne ...........cccocvevvvevrieereenneennen.

Ewa Chodakowska: Indeks Malmquista w klasyfikacji podmiotéw gospo-
darczych wedtug zmian ich wzglednej produktywnosci dziatania ............

Beata Bieszk-Stolorz, Iwona Markowicz: Wykorzystanie modeli proporcjo-
nalnego 1 nieproporcjonalnego hazardu Coxa do badania szansy podjecia
pracy w zaleznosci od rodzaju bezrobocia ..........ceeveeverierienienienieeenene

Marcin Salamaga: Weryfikacja teorii poziomu rozwoju gospodarczego J.H.
Dunninga w ujeciu sektorowym w wybranych krajach Unii Europejskiej

Justyna Wilk, Michal Bernard Pietrzak, Stanistaw Matusik: Sytuacja spo-
teczno-gospodarcza jako determinanta migracji wewnetrznych w Polsce.

Hanna Gruchociak: Delimitacja lokalnych rynkoéw pracy w Polsce na pod-
stawie danych z badania przeptywow ludnosci zwigzanych z zatrudnie-
THEINL .ttt ettt ettt ettt b ettt e b e sttt b et a et ebe st

169

180

188

197

206
216

225

236

246

254

262

271

282

290

300

311

321

330



Spis tresci

Radostaw Pietrzyk: Efektywno$¢ inwestycji polskich funduszy inwestycyj-
nych z tytulu doboru papieréw wartosciowych i umiej¢tnosci wykorzysta-
nia trendOw ryNKOWYCH ...ccvviviiiiieiieiicice e
Sabina Denkowska: Procedury testowan wielokrotnych ...........ccccoccvveenennnne.

Summaries

Jozef Pociecha: Financial ratios and classification models of bankruptcy pre-
(a1 To ) R USRS
Eugeniusz Gatnar: Analysis of FX reserve adequacy measures ....................
Marek Walesiak: Automatic determination of the number of clusters using
SPECLIAl CIUSTETING ...vvvevieiieceieeiiecieeeeeee et e ettt sreetresereeebeesbeesneerseerne e
Joanicjusz Nazarko, Joanna Ejdys, Anna Kononiuk, Anna M. Olszew-
ska: Structural analysis as a method of data classification in foresight re-

Andrzej Bak: Linear ordering methods in Polish taxonomy — pllord
PACKAZE vttt ettt sttt neeeneenes
Aleksandra Luczak, Feliks Wysocki: The application of spatial median of
Weber and the method TOPSIS in positional formulation for the construc-
tion of synthetic measure of standard of [iving .........cccceceviviniiiinincnnns
Ewa Roszkowska: Application of the fuzzy TOPSIS method to the estima-
tion of negotiation OFFErS.......c.cceiiiiiiiiiicce e
Jacek Batog: Sensitivity analysis of ELECTRE III method for outliers and
change of threShOLdS ........ccvveeviiiiiiicie et
Jerzy Korzeniewski: Modification of the HINoV method of selecting vari-
ables in ClUStEr ANAlYSIS ....c.cccvieiieiieieeie ettt
Malgorzata Markowska, Danuta Strahl: Implementation of reference limit
system for the European regional space classification regarding smart
growth pillar — Creative TeZIONS .......c.eeeeieriiriiieiencrtee e
Elzbieta Sobczak: Smart workforce structures versus structural effects of
employment changes in the European Union countries ..............cceeeuvenneee.
Elzbieta Golata, Grazyna Dehnel: Divergence in National Census 2011 and
LES @SHMALES. ....eveeueeeieiieiieieseeeiieie ettt ettt ese et ee et e e seeseeennens
Iwona Forys$: Event history analysis in the resale study on the local housing
TNATKEL ..ottt ettt ettt sttt sa e et
Hanna Dudek, Joanna Landmesser: Impact of the relative deprivation on
subjective INCOmME SAtISTACTION ....c.vveevvieiiieeiieciie e
Grazyna Laska: Numerical syntaxonomy in classification, identification and
analysis of changes of secondary cCOMmMUNIties...........ccveeveeereeveerieeieanenns
Magdalena Osinska, Marcin Faldzinski, Tomasz Zdanowicz: Analysis of
relations between fundamental processes and capital market in China......
Andrzej Bak, Tomasz Bartlomowicz: Microeconomic polynomial models
and their application in the analysis of preferences using R program........

351
362

22
32

43

53

62

73

84

92

100

110

119

130

141

150

160

166



8 Spis tresci

Andrzej Dudek, Bartosz Kwasniewski: Parallel processing of clustering al-
gorithms in CUDA technology ........ccoevuieiieiiieiieieeieeee e
Michal Trzesiok: Real estate market value estimation based on multivariate
StatiStICAl ANALYSIS ..eecvveriieriieeierieeie ettt ees
Joanna Trzesiok: On some simulative procedures for comparing nonpara-
metric methods of TEZIESSION.........cvviiviiiriieiiee et
Artur Mikulec: Mojena and Wishart criterion in cluster analysis — the case of
clusters with different covariance matrices ...........cceevevurereerieesieesieeieeienns
Artur Zaborski: Unfolding analysis by using gravity model .........................
Justyna Wilk: Determination of problem and growth areas in Dolnoslaskie
Voivodship as regards human capital............ccceevevievienieneeneeneeeeieennn
Karolina Bartos: Risk analysis of bachelor students’ university abandonment
— the use Of MLP NEtWOTKS ....c.eoitiiiiiiiiiieierieeeeee e
Ewa Genge: Clustering of industrial holiday participants with the use of la-
tent Class ANALYSIS......couiririeriiiieiieiee e
Izabela Kurzawa: Multinomial logit model as a tool to identify the factors
affecting the housing situation of Polish households............c.ccccvevvveirennnns
Marek Lubicz, Maciej Zi¢ba, Konrad Pawelczyk, Adam Rzechonek,
Jerzy Kolodziej: Modelling class imbalance problems: comparing classi-
fication approaches for surgical risk analysis ..........cccceeveeereenienieneenieenen.
Aleksandra Luczak: The application of fuzzy hierarchical analysis to the
evaluation of validity of strategic factors in administrative districts..........
Marecin Pelka: A spectral fuzzy c-means clustering algorithm for interval-val-
Ued SYMDONIC data ..c.vvevreiieiieiiciieeeeeee e
Malgorzata Machowska-Szewczyk: Clustering algorithms for mixed-fea-
ture SYmMbOIiC ODJECES ...eouvieiieiieiieiieee e
Ewa Chodakowska: Malmquist index in enterprises classification on the ba-
sis of relative productivity Changes ..........cccocceveverierieeiieeieecie e
Beata Bieszk-Stolorz, Iwona Markowicz: Using proportional and non pro-
portional Cox hazard models to research the chances for taking up a job
according to the type of unemployment ...........ccccoeeeveeeiiiieiiieecieecieeeeeeee.
Marcin Salamaga: Verification J.H. Dunning’s theory of economic develop-
ment by economic sectors in some EU countries .........cccceeeveveerienenennens
Justyna Wilk, Michal Bernard Pietrzak, Stanistaw Matusik: Socio-eco-
nomic situation as a determinant of internal migration in Poland..............
Hanna Gruchociak: Delimitation of local labor markets in Poland on the
basis of the employment-related population flows research.......................
Radostaw Pietrzyk: Selectivity and timing in Polish mutual funds perfor-
MNANCE MEASUTCINICIIL «..euveeeteutentitiententesteeeeetestesbeestenteebeeseensesseeseenseneesbeeneens
Sabina Denkowska: Multiple testing procedures..........ccoocuveeveereecreneenrreenenns

187

196

205

215
224

235

245

253

261

270

281

289

299

310

320

329

342

350



PRACE NAUKOWE UNIWERSYTETU EKONOMICZNEGO WE WROCLAWIU
RESEARCH PAPERS OF WROCLAW UNIVERSITY OF ECONOMICS nr 278 < 2013

Taksonomia 20. Klasyfikacja i analiza danych — teoria i zastosowania ISSN 1899-3192

Malgorzata Markowska, Danuta Strahl

Uniwersytet Ekonomiczny we Wroctawiu

WYKORZYSTANIE REFERENCYJNEGO
SYSTEMU GRANICZNEGO DO KLASYFIKACJI
EUROPEJSKIEJ PRZESTRZENI REGIONALNEJ
ZE WZGLEDU NA FILAR INTELIGENTNEGO
ROZWOJU - KREATYWNE REGIONY!

Streszczenie: W pracy przedstawiono propozycje wykorzystania referencyjnego systemu
granicznego do klasyfikacji europejskiej przestrzeni regionalnej ze wzgledu na filar inteli-
gentnego rozwoju — kreatywne regiony. Dokonano w relacji do ustalonych wartosci refe-
rencyjnych oceny distance to target dla charakterystyk zaproponowanych do ilustracji filaru
kreatywne regiony. Przeprowadzono klasyfikacje regionow UE szczebla NUTS 2, w ktorej
ponownie wykorzystano warto§¢ graniczng stanowigca prog weta, tj. mediang z r6znic od
ustalonych wartosci referencyjnych.

Slowa kluczowe: inteligentny rozwoj, referencyjny system graniczny, Europa 2020.

1. Wstep

Nadrzgdnym celem strategii Europa 2020 [Europa 2020... 2010] jest osiagnigcie
wzrostu gospodarczego: inteligentnego — poprzez efektywniejsze inwestycje w edu-
kacje, badania naukowe i innowacje; zrbwnowazonego — w wyniku zdecydowanego
przesunigcia w kierunku gospodarki niskoemisyjnej i konkurencyjnego przemystu;
sprzyjajacego wlaczeniu spotecznemu — w efekcie szczegolnego nacisku na tworze-
nie nowych miejsc pracy i ograniczanie ubdstwa.

Pomiar realizacji celow strategicznych w zakresie inteligentnego rozwoju i §le-
dzenie biezacych efektow wdrazania inicjatyw przewodnich (Europejska agenda
cyfrowa, Unia innowacji i Mobilna mtodziez) stanowi wazny element ewaluacji na
poziomie krajowym i regionalnym. Celem artykutu jest przedstawienie propozycji
wykorzystania referencyjnego systemu granicznego do klasyfikacji europejskiej
przestrzeni regionalnej ze wzgledu na filar inteligentnego rozwoju — kreatywne re-

! Praca powstala w ramach realizacji grantu badawczego nr 2011/01/B/HS4/04743 pt.: Klasyfika-
cja europejskiej przestrzeni regionalnej w swietle koncepcji inteligentnego rozwoju — ujecie dynamiczne.
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giony. Propozycja ta pozwoli na ocen¢ dystansu regionéw wobec realizacji celow
strategicznych (w relacji do ustalonych wartosci referencyjnych).

2. Inteligentny rozwoj w strategii Europa 2020

Strategia Europa 2020 [Europa 2020... 2010] skupia si¢ na powigzanych ze soba
trzech obszarach inteligentnego, trwatego wzrostu gospodarczego sprzyjajacego
wlaczeniu spotecznemu. Takie zintegrowane podejscie sprzyjaé ma uporaniu Si¢
z glownymi wyzwaniami UE, takimi jak: starzenie si¢ spoleczenstwa, niewystarcza-
jaco wykwalifikowana sila robocza, zapotrzebowanie na zwigkszong innowacyjnos¢,
relacje migdzy wzrostem gospodarczym a degradacja srodowiska i bezpieczenstwo
energetyczne. Rozwdj inteligentny stanowi jeden z fundamentoéw interwencji oraz
wdrazanych priorytetow ogolnej wizji strategii Europa 2020, zgodnie z zapisami kto-
rej produktywnos$¢ i innowacyjno$¢ zapewnig skuteczne i dlugofalowe mozliwosci
rozwoju gospodarczego Europy. Podejmowanie ,,inteligentnych” dziatan, pobudzajac
wzrost gospodarczy oparty na wiedzy i innowacjach, to nie tylko prowadzenie badan,
ale rowniez kreowanie innych form innowacji (spoteczna, organizacyjna, udoskona-
lone strategie marketingowe, nowe ustugi i plany biznesowe), a klucz do wspierania
inteligentnego rozwoju stanowi zwickszanie zdolnos$ci do innowacji w regionach.

Wymierne cele do osiggnigcia w roku 2020 w zakresie inteligentnego rozwoju
na poziomie UE i krajowym to: stopa zatrudnienia os6b w wieku 20-64 lata na po-
ziomie 75% (m.in. wskutek zwigkszenia liczby pracujacych kobiet i 0s6b starszych
oraz lepszej integracji migrantow na rynku pracy; inwestycje w dziatalnos¢ (B+R)
na poziomie 3% PKB; obnizenie wskaznika przerywania nauki do 10% w poréwna-
niu z obecnym poziomem 15%; 40-procentowy udziat 0sob posiadajacych wyzsze
wyksztatcenie w grupie wieckowej 30-34 lata.

3. Charakterystyki do pomiaru inteligentnego rozwoju
— filar kreatywne regiony

W literaturze przedmiotu brak jest dotychczas badan nad inteligentnym rozwojem
w wymiarze zarowno krajowym, jak i regionalnym, stad identyfikacja miernikow
oraz metod pomiaru na podstawie badan literaturowych byta na obecnym etapie nie-
mozliwa. Do okreslenia obszarow badawczych oraz miernikow wykorzystano po-
dejécie zastosowane przez Bank Swiatowy [Knowledge... 2006].

Wzorujae si¢ na metodologii pomiaru trudno kwantyfikowalnej gospodarki
opartej na wiedzy, wyspecyfikowano filary inteligentnego rozwoju, takie jak: inteli-
gentna specjalizacja (filar 1), kreatywne regiony (filar II) i innowacje (filar III), dla
ktorych opracowano na podstawie analizy celow strategicznych, projektdw prze-
wodnich dla inteligentnego rozwoju oraz zasoboéw statystycznych baz danych dla
europejskich regionow szczebla NUTS 2 oddajace charakter filaréw listy mierni-
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kow. Propozycje miernikéw dla bedacego przedmiotem badania filaru kreatywne
regiony przedstawiono ponize;.

Filar IT — kreatywne regiony, wskazniki kreatywnosci (w nawiasie podano ozna-
czenie, czy cecha jest stymulanta (S) czy destymulantg (D)):

KR — udziat pracujacych z wyzszym wyksztalceniem w ogolnej liczbie pracuja-
cych w regionie (S),

KR, — udziat ludnosci w wieku 25-64 lata uczestniczacej w ksztalceniu ustawicz-
nym w regionie (S),

KR, — kapitatl ludzki w nauce i technologii jako odsetek aktywnych zawodowo (S),

KR, — osoby w wieku 15-64 lata urodzone w innym panstwie jako % ludnosci
w wieku 15-64 lata (S),

KR, — stopa bezrobocia (% ludnosci aktywnej) (D),

KR — podstawowa klasa kreatywna (% ludnosci w wieku 15-64 lata) (S),

KR. — udziat mieszkancow w wieku produkcyjnym, ktérzy przeprowadzili sig¢
z r6znych regionow UE w ciaggu ostatniego roku (S),

KR, — ludno$¢ w wieku 30-34 lata z wyzszym wyksztatceniem (jako % ludnosci
w wieku 30-34 lata) (S),

KR, — dostep do tacz szerokopasmowych (% gospodarstw domowych) (S).

Na wstepnej liScie byla takze cecha: udziat oséb o stabych wynikach z mate-
matyki, czytania i nauki, jednak dane na temat wynikow dostepne sa jedynie na
poziomie krajow UE.

4. Referencyjny system graniczny w badaniach regionalnych
— zastosowana procedura badawcza

Przez regionalny referencyjny system graniczny rozumie¢ nalezy zbidr ograniczen
lub zalecen, ktory pozwala, w operacji normalizowania wartosci cech, identyfiko-
wac regiony wyraznie gorsze, ktore nie spetniaja zalecanych czy tez oczekiwanych
przez uzytkownika granic rozwoju, zdefiniowanych przez wybrane identyfikatory
rozwoju regionalnego. Regionalny referencyjny system graniczny umozliwia okre-
slenie minimalnej satysfakcji z oceny rozwoju regionalnego [Metody... 2006].

Do zmiennych — cech diagnostycznych opisujacych rozwoj regionalny zalicza
si¢: stymulanty i destymulanty (bez progu weta i z progiem weta) oraz nominanty
(z wartoscig nominalng, z zalecanym przedzialem warto$ci ograniczonym progami
weta, z okreslong warto$cig nominalng i dopuszczalnym przedziatem warto$ci ogra-
niczonym progami weta) [Strahl, Walesiak 1997].

Regionalny referencyjny system graniczny mozna w ocenie rozwoju regionalne-
go wykorzysta¢ np. do konstrukcji miary agregatowej. Ponizej podano kilka mozli-
wych sytuacji [Metody... 2006].
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Sytuacja I: uzytkownik miary agregatowej nie formuluje zadnych warunkéw,
traktujac wszystkie zmienne rownowaznie, chcac jedynie ustali¢, ktory region ze
zbioru badanych regionow spetia minimalne wymagania stawiane przez referen-
cyjny system graniczny w ujeciu globalnym, a wigc sumujacym warto$ci wszystkich
zmiennych. Wymagania te definiowane sa jako tzw. progi weta i okreslaja zwykle
minimalny poziom satysfakcji z oceny danego regionu ze wzgledu na okreslong
zmienng [Konarzewska-Gubata 1991]. Podejscie takie dopuszcza sytuacje, w ktorej
stabe i mocne strony regionu wzajemnie si¢ rownowazg, dajac usredniony obraz
oceny regionu. Jesli warto$ci miary spetniajg minimalne, globalne wymagania pozy-
tywnej oceny — tworza zbior dopuszczalny do dalszych etapow decyzyjnych. Mozna
bowiem w dalszej sekwencji zdarzen, dla regionéw spetniajagcych minimalne wy-
magania, formulowac kolejne warunki, prowadzace do selekcji i wyboru regionow
najlepszych w swietle przyjetych kryteriéw.

Sytuacja II: uzytkownik miary agregatowej osigga minimum satysfakcji z oceny
regionu, nakladajac na zadana liczb¢ zmiennych wymagania wobec ich wartosci.
Takie nalozenie, ograniczajace si¢ do liczby cech — a zostawiajace swobode wyboru
tych zmiennych, w stosunku do ktorych istnieje zdefiniowany prog weta — odpowia-
da sytuacji, kiedy uzytkownikowi miary zalezy na identyfikacji regionéw spetniaja-
cych dla okreslonej liczby zmiennych zadane progi weta.

Sytuacja III: wymagania uzytkownika miary agregatowej adresowane sg do
jednoznacznie okreslonych zmiennych, ktére musza spelnia¢ progi weta, by mozna
byto osiggna¢ minimum satysfakcji oceny regionu.

Sytuacja IV: uzytkownik miary ma wyrazne preferencje wobec niektorych
zmiennych, uznajac je za szczegdlne atuty regionow — wowczas nalezy wprowadzi¢
system wag.

Mozliwe jest takze wskazanie, jak w miarach wzorcowych, dystansow, jakie
dzielg poszczegdlne regiony poddane analizie od regionu uznanego za wzorzec. Im
mniejszg otrzymamy dla badanego regionu odleglos¢ od regionu wzorca, tym lepiej
jest on oceniany.

W pracy proponuje si¢ wykorzystanie jako wartosci referencyjnych do oceny
distance to targef’ regionow europejskiej przestrzeni poziomow najkorzystniejszych
(maksimum dla stymulant i minimum dla destymulant) i na podstawie uzyskanych
roznic dla charakterystyk filaru kreatywne regiony dokonanie klasyfikacji pozycyj-
nej [Strahl 2002], w ktorej ponownie wykorzystana zostanie warto§¢ graniczna sta-
nowigca prog weta — w tym przypadku mediana z roznic od ustalonych warto$ci
referencyjnych.

W pierwszym wariancie, ktory zostal wykorzystany w klasyfikacji, zbudowa-
no nastepujace klasy: klasa 1 — grupuje regiony, dla ktorych odnotowano nizsze
od mediany réznice migdzy warto§ciami referencyjnymi — maksimum dla kazdej
ze zmiennych K -K, 1 K-K, a dla zmiennej K, minimum — a wartoSciami kazde;

2 Odlegtos¢ od celu.
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z dziewieciu charakterystyk filaru kreatywne regiony; kolejne klasy grupowaty re-
giony o zmniejszajacej si¢ liczbie charakterystyk z mniejsza od mediany r6znicg mieg-
dzy wartoscig referencyjna tej cechy; ostatnia klasa — dziesiata, grupuje regiony, dla
ktorych kazda réznica byta wyzsza od mediany réznic ustalonych dla regionéw UE.

5. Wyniki wykorzystania referencyjnego
systemu granicznego zastosowania
do klasyfikacji europejskiej przestrzeni regionalnej

Ze wzgledu na r6ézna dostgpno$¢ danych w bazach Eurostatu oraz raportach UE,
a takze ze wzgledu na konstrukcje charakterystyk filaru kreatywne regiony lata,
z ktorych pochodzg informacje na temat poszczegdlnych zmiennych, sa rozne, i tak:
dla cechy KR~ dane pochodzg z roku 2007, dla KR -KR, i KR, — byt to rok 2008,
dla KR, — rok 2009, $rednia z lat 2007-2008 dla KR .. Ponadto ze wzglgdu na brak
danych na temat francuskich regionow zamorskich (Guadeloupe, Martinique, Guy-
ane, Réunion) i dwoch hiszpanskich (Ciudad Autonoma de Ceuta, Ciudad Auténoma
de Melilla) w dalszych analizach klasyfikowano 265 z 271 regionow UE [Regions...
2007].

Wyniki klasyfikacji europejskiej przestrzeni regionalnej ze wzgledu na distance
to target dla filaru kreatywne regiony zestawiono w tab. 1 (ogolnie), a z wyszczegol-
nieniem regiondéw w uzyskanych klasach w tab. 2.

Najnizsza koncentracja regionow wszystkich panstw unijnych oraz UE-15 przy-
pada na klasy: 1, 7, 9 1 10, a wigc najlepsza, najgorsza oraz z trzema i jedng (na 9)
cechami powyzej mediany. W pozostatych klasach udziat regionow jest zblizony.
Najwigksza koncentracja regionow panstw UE-12, bo az 64,3% ogétu regionow
tych panstw, jest w klasach 8 1 9, a wigc klasach grupujacych bardzo stabe regiony
ze wzgledu na kreatywnos¢ — tylko jedna i dwie cechy o rdznicy od wartosci refe-
rencyjnej powyzej mediany tych cech dla unijnych regionow.

Regiony krajow UE-12 nie wypetiaja w klasyfikacji dla tego filaru klasy
0 ,,najlepszych” warto$ciach, tj. o mniejszych od mediany odlegtosciach od wartosci
najkorzystniejszych dla kazdej cechy, czyli wzglednie korzystnym distance to tar-
get. Regiony tych krajow maja tez jednocze$nie nizszy (1,8%) anizeli cata UE (3%)
oraz kraje UE-15 udziat w klasie ostatniej, grupujacej regiony najstabsze — o r6znicy
wartosci kazdej cechy od ich najkorzystniejszych warto$ci wigkszej niz mediana
ustalona dla wszystkich analizowanych regionow UE.

Patrzac na wyniki klasyfikacji ze wzgledu na struktur¢ regiondéw w uktadzie
panstw UE i klas nalezy wskazac, iz (por. tab. 1 1 2): w klasie pierwszej grupujacej
najsilniejsze regiony, a wigc o najwyzszej kreatywnosci (ocenianej jako odlegtos¢
od wartosci referencyjnej i odnoszonej do mediany tych odleglosci), jest tylko dzie-
sig¢ regionow nalezacych do pigciu panstw: cztery regiony holenderskie, po dwa
niemieckie i brytyjskie i po jednym ze Szwecji, Stowenii i Francji; w ostatniej klasie
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Tabela 1. Wyniki klasyfikacji regionow z wzgledu na distance to target
dla filaru kreatywne regiony

Kraj Liczba regionow Klasa
1234|567 ][8]9]10

Austria 9 1]11]3]|3]1
Belgia 11 312121311
Niemcy 39 215|414 (7(8|5]|4
Dania 5 114
Hiszpania 17 315172
Finlandia 5 1{1]3
Francja 22 1 31314515
Grecja 13 11111713
Irlandia 2 1 1
Wriochy 21 114|853
Luksemburg 1 1
Niderlandy 12 415 2|1
Portugalia 7 21112111
Szwecja 8 1|12]3 1
Wielka Brytania 37 2198|116 |1
Bulgaria 6 1 2121
Cypr 1 1
Czechy 8 1 2132
Estonia 1 1
Wegry 7 1 2|4
Litwa 1 1
Lotwa 1 1
Malta 1 1
Polska 16 1 113417
Rumunia 8 1 314
Stowenia 2 1 1
Stowacja 4 1 1]2
UE-27 265 1013028 (37(35(29|19 (35|34 8
UE-15 209 10 (27 (2834312613 (20(13| 7
UE-12 56 0(3[0(3]|4|3|6]15[21]1

Zrodto: opracowanie wiasne na podstawie danych Eurostatu.
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grupujacej najstabsze regiony, a wiec o najnizszej kreatywnosci, jest jedynie osiem
regionow nalezacych do czterech panstw: po trzy regiony greckie i wloskie, jeden
portugalski i butgarski; najwyzszy udziat swoich regionéw w ostatniej klasie maja
Grecja (23%) 1 Bulgaria (16,6%); najwyzszy udziat regionow w klasie pierwszej na-
lezy zauwazy¢ w Niderlandach 33,3%, podczas gdy kolejny kraj ma juz tylko udziat
5,4% (Wielka Brytania).

Regiony zawierajace stolicg i stoleczne znalazly si¢ w klasach 1-7, a w poszcze-
golnych klasach byly to: w klasie pierwszej — norweski Noord-Holland i Stockholm;
w drugiej — belgijski Région de Bruxelles-Capitale, dunski Hovedstaden, Berlin,
Eesti, irlandzki Southern and Eastern, Kypros, Luxembourg, Zahodna Slovenija, fin-
landzki Eteld-Suomi oraz Inner London i Outer London; w klasie trzeciej — Wien,
Comunidad de Madrid, fle de France; w czwartej — Praha, Kozép-Magyarorszag
1 Mazowiecki; w klasie pigtej — Yugozapaden, Lietuva, Bucuresti — Ilfov, Bratisla-
vsky kraj; w szostej — greckie Attiki, wloskie Lazio, Lisboa i Latvija; w klasie siod-
mej — Malta.

Tabela 2. Regiony z krajow UE w otrzymanych klasach

Klasa Regiony (liczba regiondéw z kraju)
1 2

1 (10) |(DE 2) Oberbayern, Darmstadt, (FR 1) Alsace, (NL 4) Groningen, Gelderland, Utrecht,
Noord-Holland, (SE 1) Stockholm, (UK 2) Leicestershire, Rutland and Northamptonshire,
Berkshire, Buckinghamshire and Oxfordshire

2 (30) |(BE 3) Région de Bruxelles-Capitale, Prov. Limburg, Prov. Vlaams-Brabant, (DK 3)
Hovedstaden,(DE 5) Stuttgart, Karlsruhe, Berlin, Hamburg, K6ln, (EE) Eesti, (IE 1)
Southern and Eastern, (CY) Kypros, (LU) Luxembourg, (NL 5) Overijssel, Flevoland,
Zuid-Holland, Noord-Brabant, Limburg, (SI 1) Zahodna Slovenija, (FI 1) Eteld-Suomi,
(SE 1) Vistsverige, (UK 9) Derbyshire and Nottinghamshire, Bedfordshire and
Hertfordshire, Inner London, Outer London, Surrey, East and West Sussex, Hampshire and
Isle of Wight, Gloucestershire, Wiltshire and Bristol, East Wales, North Eastern Scotland

3 (28) |(AT 1) Wien, (BE 2) Prov. Antwerpen, Prov. Oost-Vlaanderen, (DE 4) Tiibingen,
Mittelfranken, Bremen, Rheinhessen-Pfalz, (DK 4) Sjelland, Syddanmark, Midtjylland,
Nordjylland, (ES 3) Pais Vasco, Comunidad de Madrid, Catalufia, (FI 1) Aland,

(FR 3) fle de France, Bretagne, Midi-Pyrénées, (SE 2) Ostra Mellansverige, Sydsverige,
(UK 8) Cheshire, Greater Manchester, North Yorkshire, West Yorkshire, Herefordshire,
Worcestershire and Warwickshire, East Anglia, Eastern Scotland, South Western Scotland

4 (37) |(AT 1) Salzburg, (BE 2) Prov. West-Vlaanderen, Prov. Brabant Wallon, (DE 4) Freiburg,
Unterfranken, Trier, Leipzig, (ES 5) Galicia, Principado de Asturias, Cantabria,
Comunidad Foral de Navarra, Aragon, (FI 3) Itd-Suomi, Lansi-Suomi, Pohjois-Suomi,
(FR 3) Limousin, Languedoc-Roussillon, Provence-Alpes-Cote d’Azur, (NL 2) Friesland,
Drenthe, (SE 3) Sméland med 6arna, Mellersta Norrland, Ovre Norrland, (UK 11)
Northumberland and Tyne and Wear, Cumbria, Lancashire East Yorkshire and Northern,
Lincolnshire, West Midlands, Essex, Kent, Cornwall and Isles of Scilly, Devon, Highlands
and Islands, Northern Ireland (CZ 1) Praha, (HU 1) K6zép-Magyarorszag, (PL 1)
Mazowiecki
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Tabela 2, cd.
Klasa Regiony (liczba regiondéw z kraju)
1 2

5(35) | (AT 3) Oberosterreich, Tirol, Vorarlberg, (BE 3) Prov. Liége, Prov. Luxembourg, Prov.
Namur, (DE 7) Oberfranken, Schwaben, Brandenburg — Nordost, Gielen, Braunschweig,
Dresden, Thiiringen, (ES 7) La Rioja, Castilla y Leén, Comunidad Valenciana, Illes
Balears, Andalucia, Region de Murcia, Canarias, (FR 4) Centre, Aquitaine, Rhone-Alpes,
Auvergne, (NL 1) Zeeland, (UK 6) Merseyside, South Yorkshire, Lincolnshire, Shropshire
and Staffordshire, Dorset and Somerset, West Wales and The Valleys (BG 1) Yugozapaden,
(LT) Lietuva, (RO 1) Bucuresti — Ilfov, (SK 1) Bratislavsky kraj

6 (29) | (AT 3) Niederosterreich, Kérnten, Steiermark, (BE 1) Prov. Hainaut, (DE 8) Oberpfalz,
Brandenburg — Stidwest, Mecklenburg-Vorpommern, Diisseldorf, Miinster, Arnsberg,
Saarland, Schleswig-Holstein, (ES 2) Castilla-la Mancha, Extremadura, (FR 5) Picardie,
Basse-Normandie, Nord-Pas-de-Calais, Franche-Comté, Pays de la Loire, (GR 1) Attiki,
(IE 1) Border, Midland and Western, (IT 1) Lazio, (PT 2) Lisboa, Regido Auténoma da
Madeira, (SE 1) Norra Mellansverige, (UK 1) Tees Valley and Durham, (LV) Latvija,
(PL 1) Pomorski, (SI 1) Vzhodna Slovenija

7 (19) | (AT 1) Burgenland, (DE 5) Niederbayern, Hannover, Liineburg, Weser-Ems, Koblenz,
(FR 1) Lorraine, (GR 1) Kentriki Makedonia, (IT 4) Liguria, Lombardia, Provincia
Autonoma Trento, Veneto, (PT 1) Regido Autonoma dos Agores, (CZ 2) Jihovychod,
Stredni Morava, (MT) Malta, (PL 3) Matopolski, Podlaski, Zachodniopomorski

8 (35) |[(DE 4) Kassel, Detmold, Chemnitz, Sachsen-Anhalt, (FR 5) Champagne-Ardenne, Haute-
-Normandie, Bourgogne, Poitou-Charentes, Corse, (GR 1) Notio Aigaio, (IT 8) Piemonte,
Valle d’Aosta, Provincia Autonoma Bolzano, Friuli-Venezia Giulia, Emilia-Romagna,
Toscana, Umbria, Marche, (PT 2) Norte, Algarve, (BG 2) Yugoiztochen, Yuzhen tsentralen,
(CZ 3) Stredni Cechy, Jihozapad, Severovychod, (HU 2) K6zép-Dunantul, Nyugat-
-Dunantul, (PL 4) £odzki, Wielkopolski, Dolnoslaski, Opolski, (RO 3) Nord-Vest, Nord-
-Est, Vest, (SK 1) Zapadné Slovensko

9 (34) |(BG 2) Severen tsentralen, Severoiztochen, (CZ 2) Severozapad, Moravskoslezsko,

(GR 7) Anatoliki Makedonia, Thraki, lonia Nisia, Dytiki Ellada, Sterea Ellada,
Peloponnisos, Voreio Aigaio, Kriti, (HU 4) Dél-Dunéntiil, Eszak-Magyarorszag, Eszak-
-Alfold, Dél-Alfold, (IT 5) Abruzzo, Campania, Puglia, Calabria, Sardegna, (PL 7) Sla,ski,
Lubelski, Podkarpacki, Swiqtokrzyski, Lubuski, Kujawsko-pomorski, Warminsko-
-mazurski, (PT 1) Centro, (RO 4) Centru, Sud-Est, Sud — Muntenia, Sud-Vest Oltenia,
(SK 2) Stredné Slovensko, Vychodné Slovensko

10 (8) |(GR 3) Dytiki Makedonia, Thessalia, Ipeiros, (IT 3) Molise, Basilicata, Sicilia, (PT 1)
Alentejo, (BG 1) Severozapaden

Zrédlo: opracowanie whasne na podstawie danych Eurostatu.

Regiony polskie odnotowano w klasie czwartej (mazowiecki), szdstej (pomor-
ski), siodmej (matopolski, podlaski i zachodniopomorski), 6smej (t6dzki, opolski
i wielkopolski oraz dolnoslaski) i dziewigtej — siedem pozostatych.
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6. Zakonczenie

Zaproponowana propozycja wykorzystania klasyfikacji pozycyjnej i referencyjne-
go systemu granicznego pozwala na ocen¢ stopnia realizacji celow strategii Europa
2020 na szczeblu regionalnym?®. Znaczace wydaje si¢, ze w klasie regiondOw o naj-
wyzszej kreatywnosci odnotowano jedynie dziesigc¢ regiondw: holenderskie (4), nie-
mieckie i brytyjskie (po 2) i po jednym ze Szwecji, Stowenii i Francji. Natomiast
w klasie region6w o najnizszej kreatywnos$ci znalazty sie regiony greckie i wloskie
(po 3), jeden portugalski i bulgarski. L.acznie az 15 regiondw stolecznych i zawiera-
jacych stolice wypehialo klasy 1-3.

Dalsze badania powinny skoncentrowac si¢ na ocenie wynikow klasyfikacji re-
giondéw ze wzgledu na wartosci roznic dla pozostatych dwodch filardw, tj. inteligent-
na specjalizacja i innowacyjno$¢, oraz w konsekwencji — ze wzgledu na wartosci
miary agregatowej ustalonej na podstawie roznic dla kazdego filaru zbudowane;j
z wykorzystaniem przedstawionego referencyjnego systemu granicznego.
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IMPLEMENTATION OF REFERENCE LIMIT SYSTEM
FOR THE EUROPEAN REGIONAL SPACE CLASSIFICATION
REGARDING SMART GROWTH PILLAR — CREATIVE REGIONS

Summary: The study presents the proposal of reference limit system implementation for the
European regional space classification regarding smart growth pillar — creative regions. The
distance to target assessment was carried out based on the defined reference values regarding
characteristics suggested to illustrate the creative regions pillar. The European Union NUTS 2
level regions’ classification was also performed with limit value applied again as representing
the veto threshold, i.e. the median of differences from the defined reference values.
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